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ABSTRAK

Beasiswa merupakan insentif keuangan bagi seseorang atau sekelompok
orang guna untuk membantu kelancaran dalam pembiayaan pendidikan. Ketentuan
untuk mendapatkan beasiswa harus mengikuti aturan yang telah diterapkan yaitu
pada penghasilan orang tua, jumlah tanggungan dan jarak keberangkatan siswa
siswi. SDI Kenggu menerapkan penerimaan beasiswa secara manual sehingga
proses penerimaan beasiswa peserta didik baru kurang efektif. Masalah ini jelas
bahwa pada tingkat penerimaan beasiswa belum sepenuhnya tepat sasaran karena
masih ada siswa siswi dari keluarga yang mampu mendapatkan beasiswa
sebaliknya dari keluarga yang tidak mampu tidak mendapatkan beasiswa. Metode
yang di gunakan pada penelitian ini yaitu KNN dan Naive Bayes. Setelah
melakukan perbandingan dengan melihat hasil akurasi dari kedua metode, peneliti
menyimpulkan bahwa pemberian beasiswa pada peserta didik baru di SDI Kenggu
yang di dasarkan pada siswa-siswi kurang mampu merekomendasikan algoritma
KNN dalam penerimaan beasiswa peserta didik baru karena hasil akurasi dari
metode tersebut lebih tinggi dibandingkan algoritma Naive Bayes. Klasifikasi
menggunakan Algoritma KNN dan Naive Bayes dalam Penerimaan Beasiswa
Peserta Didik Baru DI SDI Kenggu mendapatkan hasil bahwa penggunaan
Algoritma KNN lebih unggul dengan hasil akurasi yang lebih tinggi sebesar 71%
dan hasil akurasi dari Naive Bayes sebesar 69%, sedangkan siswa siswi yang tidak
menerima beasiswa dari Algoritma KNN sebanyak 29% dan Naive Bayes 31%.
Hasil perhitungan ini di dapatkan dari jumlah data siswa siswi sebanyak 66 orang.
Perbandingan dari penggunaan Aloritma KNN dan Naive Bayes mendapatkan hasil
akurasi Algoritma K-Nearest Neighbor lebih unggul dibandingkan Algoritma
Naive Bayes.

Kata Kunci : Beasiswa, KNN dan Naive Bayes.
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ABSTRAC

Scholarships are financial incentives for a person or group of people to help
smooth education financing. The conditions for getting a scholarship must follow
the rules that have been applied, namely on the income of parents, the number of
dependents and the distance of departure of female students. SDI Kenggu applies
scholarship acceptance manually so that the process of accepting scholarships for
new students is less effective. The problem is clear that the scholarship acceptance
rate has not been fully targeted because there are still female students from families
who can afford to get scholarships, on the contrary from families who cannot afford
not to get scholarships. The methods used in this study are KNN and Naive Bayes.
After comparing the accuracy results of the two methods, the researcher concluded
that the provision of scholarships to new students at SDI Kenggu based on students
was less able to recommend the KNN algorithm in accepting new student
scholarships because the accuracy results of the method were higher than the Naive
Bayes algorithm. Classification using KNN and Naive Bayes Algorithm in
Scholarship Acceptance of New Students DI SDI Kenggu found that the use of
KNN Algorithm was superior with higher accuracy results of 71% and accuracy
results from Naive Bayes by 69%, while female students who did not receive
scholarships from KNN Algorithm as much as 29% and Naive Bayes 31%. The
results of this calculation were obtained from the number of student data as many
as 66 people. Comparison of the use of KNN and Naive Bayes Algorithm results in
the accuracy of the K-Nearest Neighbor Algorithm superior to the Naive Bayes
Algorithm.

Keywords: Scholarship, KNN and Naive Bayes.
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